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Information imparfaite: X ⊂ Ω est ob-
servable
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Modèle simple, Ω = {X1,X2}.
Quatre modèles

m̂0(x1,x2) = E[S]
m̂1(x1,x2) = E[S|X1 = x1]
m̂2(x1,x2) = E[S|X2 = x2]
m̂12(x1,x2) = E[S|X1 = x1,X2 = x2]
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Marché en Concurence

Règle de choix: les assurés choisissent la prime la moins chère, cccccccccccc
ccccccccccccc cccccccccccc ccccccccccccc cccccccccccc ccccccccccccc cccccccccccc
ccccccccccccc cccccccccccc ccccccccccccc

A B C D E F

787.93 706.97 1032.62 907.64 822.58 603.83

170.04 197.81 285.99 212.71 177.87 265.13

473.15 447.58 343.64 410.76 414.23 425.23

337.98 336.20 468.45 339.33 383.55 672.91
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Marché en Concurence

Règle de choix: les assurés choisissent (au hasard) parmi les trois primes les
moins chères cccccccccccc ccccccccccccc cccccccccccc ccccccccccccc cccccccccccc
ccccccccccccc cccccccccccc ccccccccccccc cccccccccccc ccccccccccccc

A B C D E F

787.93 706.97 1032.62 907.64 822.58 603.83

170.04 197.81 285.99 212.71 177.87 265.13

473.15 447.58 343.64 410.76 414.23 425.23

337.98 336.20 468.45 339.33 383.55 672.91
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Marché en Concurence

Règle de choix: les assurés se voient attribuer (au hasard) un assureur pour
l’année n− 1. L’année n, si leur assureur est parmi les 3 moins chers, il est
retenu, sinon choix au hasard parmi 4.

A B C D E F

787.93 706.97 1032.62 907.64 822.58 603.83

170.04 197.81 285.99 212.71 177.87 265.13

473.15 447.58 343.64 410.76 414.23 425.23

337.98 336.20 468.45 339.33 383.55 672.91
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Parts de marché, règle 2
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Parts de marché, règle 3
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Ratio S/P (Sinistres / Primes), règle 2

Ratio S/P marché ∼ 154%.
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Assureur A2

Pas de segmentation, prime unique

Remarque tous les prix ont été normalisés,

π2 = m2(xi) = 1
n

n∑
i=1

mj(xi) ∀j
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Assureur A1

Modèles GLM, fréquence RC matériel/corporel et coûts matériels

Age coupé en classe [18-30], [30-45], [45-60] et [60+], effets croisés avec occupation

Lissage manuel, SAS et Excel

Actuaire dans une mutuelle (en France)
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Assureur A8/A9

Modèles GLM, fréquence et coûts, suppression des graves (>15k)

Interaction âge-genre

Utilisation d’un logiciel commercial de pricing (développé par Actuaris)

Actuaire dans une mutuelle (en France)
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Assureur A11

Toutes les variables sauf une, utilisation de deux modèles XGBoost (gradient
boosting)

Correction pour primes négatives (plafonnées)

Programmé en Python par un actuaire dans une compagnie d’assurance (inscrit à
la formation ADS).
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Assureur A12

Toutes les variables, utilisation de deux modèles XGBoost (gradient boosting)

Correction pour primes négatives (plafonnées)

Programmé en R par un actuaire dans une compagnie d’assurance en Europe.
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Conclusion
• début de réflexions sur la mise en concurrence de

modèles statistiques/économétriques/actuariels

• comportement des modèles en concurrence diffi-
cile à prévoir

• pour l’instant rien sur la convergence des prix,
et la prise en compte d’information sur les prix
des concurrents Market Share (%)
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